N TOMORROW
B3] e

ENGINEERING

%

PLO1 - Apresentacao

AEC - Mestrado em Engenharia Biomédica



Plano de Aula - PLO1

— Apresentacao

— Critérios de Avaliacao
— Equipa Docente

— Obijetivos

— Metodologias

— Grupos de Trabalho e Realizacao dos Trabalhos Praticos



N|
‘ LB\
ENGINEERING

Apresentacao

- Definir os principais conceitos relacionados com Sistemas de suporte a decisao, processamento analitico
de dados, Data Warehousing, Mineracao de Dados e Aprendizagem Maquina.

- Avaliar as aplicacoes de software nas areas anteriores.

- Selecionar as metodologias apropriadas e aplicar software disponivel mais recomendado na resolucao de
problemas reais de analise de dados e tomada de decisdo na area biomédica.

- Analisar os resultados de ferramentas de Processamento Analitico ou Mineracdo de Dados de forma a
poder tirar conclusdes uteis da sua utilizacao.

- Conhecer e ser capaz de implementar os principais algoritmos relacionados com técnicas de
Aprendizagem Maquina e Mineracao de Dados.
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Critérios de Avaliacao

A avaliacao envolve dois instrumentos:

- Teste (50%)
- Trabalho de desenvolvimento experimental e escrito, a realizar em grupo (2 elementos) (50%)

E obrigatorio ter classificacdo positiva (9.5) em todos os instrumentos de avaliacio!

A presenca nas aulas Teoricas e Praticas-Laboratoriais sera controlada.



Equipa Docente

José Machado - responsavel UC
- Professor Associado com Agregacao
- Membro do Departamento de Informatica
- Membro do Centro de 1&D ALGORITMI
- https://algoritmi.uminho.pt/user/manuel+ferreira+machado/
- hitps://jmm.di.uminho.pt/
- jmac@di.uminho.pt
Gabinete 3.10, 3° piso, Departamento de Informatica (ED 07)

Hugo Peixoto — Aulas PL
- Investigador Auxiliar
- Membro do Centro de I1&D ALGORITMI
- https://algoritmi.uminho.pt/user/hugo-daniel-abreu-peixoto/
- https://hpeixoto.me
- hpeixoto@di.uminho.pt
Gabinete 1.17, 1° piso, Departamento de Informatica (ED 07)
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Objetivos

Modelos de ML — Supervisionado:

— Modelos de Regressao:

Validar como certas variaveis de interesse influenciam uma variavel resposta Y e criar um modelo matematico capaz
de prever valores de Y com base em novos valores de variaveis X.

— Modelos de Classificacao:

Construir modelos (funcdes) que descrevem e distinguem classes ou conceitos para previsao futura.
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Modelos de ML — Nao Supervisionado:

— Modelos de Agrupamento (Clustering):

A etiqueta da classe é desconhecida: Agrupar dados para formar novas classes, por exemplo, cluster clientes
supermercado (zonas - dias) — Maximizacao da semelhanca intra-classe e minimizacao da semelhanca interclasse.



Metodologias

— TDSP (Team Data Science Process)

—  SEMMA (Sample, Explore, Modify, Model, Assess)

— KDD (Knowledge Discovery in Databases)

— ASUM-DM (Analytics Solutions Unified Method for Data Mining)
— DMME (Data Mining Methodology for Engineering Applications)
— OSEM (Open Standard for Data Exploration and Mining)

— AlA (Agile Analytics)

—  CDAML (Continuous Delivery for Machine Learning)

— CRISP-DM



Metodologias

1Y)

Business
Understanding

Epoyment
&valuation

Modeling

&

Data
Understanding

=

Data
Preparation




Metodologias %

CRoss Industry Standard Process for Data Mining

Esforco financiado pela Comunidade Europeia para desenvolver uma metodologia para
0 processo de Data Mining

Principais objetivos:
— Encorajar a utilizacdo de ferramentas interoperaveis ao longo de todo 0 processo
de Data Mining;
— Retirar conhecimento valioso de tarefas simples de Data Mining.
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Confiavel e Repetivel

O processo de Data Mining deve ser confiavel e repetivel
por pessoas com pouco conhecimento em DM!!
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Diretrizes

CRISP-DM é uma metodologia uniforme com diretrizes, documentacao de
experiéncia
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Metodologias m

Flexivel

A metodologia CRISP- DM é flexivel o suficiente para ter em conta problemas de
negocio diferentes e dados diferentes
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Grupos de Trabalho Pratico m

— Grupos de 2 a 3 elementos
— Relatdrio final em formato de artigo (template)
— Nao deve exceder as 15 paginas (sera premiada a capacidade de apresentacao e sintese)

— Apresentacao final de 15 minutos (10’ apresentacao + 5" de questoes)


https://www.overleaf.com/latex/templates/springer-nature-latex-template/myxmhdsbzkyd

N TOMORROW
B3] e

ENGINEERING

%

PLO1 - Apresentacao

AEC - Mestrado em Engenharia Biomédica



